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CTPYKTYPA POBOUYOI ITPOIr'PAMU HABUYAJILHOI JUCIHHUIIVITHA
«IHTeJeKTyaJIbHUI aHAJII3 TaHUX»
1. Onuc pucuumiiinyg «IHTeIeKTyaJIbHUN aHATI3 JTaHUX»

Hucnumnina «[HTeneKTyanpsHui T'any3b 3HaHB, XapaKTepucTHKa HaB4YaJIbHO1
aHaji3 JaHuX» CIIEIIAJIBHICTh, CTYITIHb JUCLUUILTIHA
BHIILIOT OCBITH

KinbkicTh KpenuTiB — 5 lamy3s 3Hanp — 12 Crartyc qUCHMIUTIHU: BHOIPKOBA
«IHCI)OpMaHﬁ/'IHi TEXHOJOTI» |MoOBa HABYAHHS: yKpaiHChKa
Kinbkicts 3anikoBux moaymiB — 3  |CremianbHicTs — 121 Pik miaroroBku:
«ImKkenepis nporpamaoro  |denna — 1
3a0e3neueHHs» 3a0una — 2
CemecTp:
oenna — 2
3aouyna — 2,3
KimpkicTs 3MicTOBUX MOy TiB — 2  |CTyIiHb BUIIOT OCBITH — Jlexmii:
MaricTp oenna — 30 rog.

3a04yHa —8 Tox.
[IpakTu4H1 3aHATTS:
oenna — 14 ron.
3a0una — 4 ron.

3aranpHa KUTBKICTh ToauH — 150 CamocriitHa pobora:

roj oenna — 98 ron.
3aoyna— 138 ron.
Tpeninr:

OenHa — 4 Ton.
InmuBimyansHa pobota (KIII3):
OenHa — 5 rom.

TwxueBux roguH — 10 rox., By migcyMKoBOTO KOHTPOJIIO
3 HUX ayJUTOPHHUX — 3 TOJ. — 3a1iK

2. MeTa i 3aB1aHHSI BUBYEHHS AUCHUILIIHN «IHTeJleKTyalbHUI aHaTi3

AAHUX))

2.1. MeTa BUBYCHHS TUCHHUILTIHN

Mertoro BUKIAIaHHS HaBYaJbHOI JTUCHMILUIIHM  «IHTENEeKTyaIbHUN aHali3
naHux» € GOpPMyBaHHS Yy CTYISHTIB 3HaHb IIPO  OCHOBHM I1HTEJICKTYaTbHOI
texHojorii Data Mining, Data Science, wmopaeneii Data Mining, cratucTiuHuX 1
kibepHeTruHMX MeroniB Data Mining, MammHHOrO HaBYaHHS,  IHTEJICKTYaJIbHOI
texHosorii Text Mining i Big Data, a takox, yMiHb Ta BUKOPHCTaHHS JTOCTYITHOT'O
MPOrpaMHOro 3a0e3MEYCeHHS IHTENCKTYyaIbHOTO aHaNi3y JaHuX Ta CYYacHHX
iHcTpymenTiB Data Science.

2.2 3aBaaHHA BUBYCHHSA TUCIHMILIIHA

OCHOBHUMU 3aBJaHHSMH BUBUCHHS MUCIUILUTIHA «IHTENEKTyalbHUIA aHai3
JTaHWX» € HaJlaHHS 0a30BHX BIJIOMOCTEH 13 OCHOB IHTEICKTYaJIbHOTO aHAIII3y JaHUX
(IAJl), cBiTOBOTO JOCBiAYy Ta CydYaCHOTO CTaHy IporpamHoro 3abesmeueHns Data
Mining, Big Data. 3nauna yBary npuIuIIETbCS BUBUECHHIO TEXHOJIOT1l MAaTUHHOTO
HABYaHHS, TCHETUYHHUX aJTOPUTMIB, HAOYTTS MPAKTHYHUX HABHUKIB Y MPABHIBHOMY
mi00pi Cy4yacHOro MpOrpaMHOro 3ade3neueHHs A 3aiiicnenss [A/].

2.3. Pe3yJbTaT HABYaHHSA




VY pe3ynbTaTi BUBYEHHS TUCUUILUIIHU “ [HTENEeKTyanbHUN aHami3 JaHUX CTYIEHT
MTOBUHEH 3HATH

e CyTHICTB Ta mpu3HaueHHs: TexHoJorii Data Mining;

® XapaKTepUCTHUKH MPOLECIB Ta aKTUBHOCTEH JelTaMaiHIHTY;

e craTHCTHYHI Ta KibepHeTnyHi MmeToau Data Mining ;

® OCHOBHI MIAXOJU 0 PO3B’sI3aHHS 3a7]a4 MAIlIMHHOTO HABYaHHS;

® OCHOBHI IIOHSATTS Ta MPUHIUIIK POOOTH MTYYHUX HEHPOHHUX MEPEKI;

® JIOCTyITHE MpOrpaMHe 3a0€3MEeUCHHS TECHETUYHUX AJITOPUTMIB;

e TexHojorii Ta TeHaeHuii podortu 3 Big Data

VY pesynbTaTi BUBYEHHS ITUCHUILTIHU  [HTEeNEeKTyalbHUIN aHaM3 JaHUuX CTYIEHT
MOBUHEH BMITH:

e 3acrocoByBaTH TexHoJjorito Data Mining ;

® 3MiliCHIOBATH KJIACTEPHUM aHali3 3aco0aMu JIeWTaMaliHIHTY ;

® DO3B’SI3yBaTH 3a/1aul MOIIYKY aCOI[IaTUBHUX MPABUII;

e pO3B’s3yBaTH 3ajlayi, [0 BUHUKAIOTh y MPAKTUYHIN ISTIBHOCTI, 3@ IOMTOMOT OF0
METO/I1B MAIlIMHHOI'O HaBYaHHSI;
e 3aCTOCOBYBaTH cydacHi TexHousorii Big Data;

® BHUKOPHUCTOBYBATH OHTOJIOTIYHUH TIAXiA 1O BHUKOPUCTaHHS 3HAHb Ha

HiAPUEMCTBAX.

3. IIporpama HaB4YaJAbLHOI AMCHUILTIHU «[HTeJIeKTyaJbHUI aHAJTI3
AAHUX

3microBHnii Moayasb 1./Jelitamaiininr (DataMining) — 3acodu inTe1eKTyaJBLHOTO
ananizy nanux y CIIIP.

Tema 1. Po3BuTok Ta npuzHauennsi DataMining

[Monustrs TAJl. Mogneni DataMining. Cratuctuydi Ta KiOEpHETHYHI METOIU
DataMining. Iarerpamis DataMining i OLAP. Bigkpurts. I[Ipopode mMoaenmtoBaHHS.
Amnaniz anomatii.

Jlitepatypa: [ 1,2,7,]

Tema 2. JlepeBo MeToaiB AeliTAMAHIHTY
Knacudikamis. Knacrepizamis. Acorianisa. YnopsiakysadHs. [Iporao3yBaHHs.

Jlirepatypa: [ 4,8,]

Tema 3. 30epe:keni gani. McTUILOBAHI HaHI
Meton “nearestneighbor”. MipkyBanns 3a ananoriero. Knmactepuuit anani3. Kpoc-



TaOyssisA.3a1a49a MOIIYKY aCOLIaTUBHUX MPABUIL

Jlitepatypa: [1,5,6 ]

Tema 4. XapakTepucTHKa NPOLECIB Ta AKTMBHOCTEH JedTaMalHIHTY
VYmoBHa Jorika. Tpenmu 1 Bapianmii. [lporHo3yBanusi. BusiBnenns Inmesitarii.
XapakTepucTHKa MpPOLECIB 1  aKTUBHOCTEH nevtamaininry.  Ilpounecu
nevrtamaiiHinry. Tumm mnpoueciB  aedrtamaiHiary. OHTOJOTIYHMM —TIAXiA 10
BUKOPUCTAHHS 3HaHb Ha [T-nignpueMcTBi.

Jlitepatypa: [ 1,7]

Tema 5. I'eHeTHuHI anropuT™MH

['eneTnuH1 ycnajgkyBaHHs - KOHLENTyallbHAa 3acajla FTEHETUYHUX aJITOPUTMIB.
QITOPUTMHU. 3arajibHa CXeMa TeHETUYHUX aJIrOpuTMiB. ['€HETHYH1 ycHaJKyBaHHS.
JloctynHe nporpaMHe 3a0e3MeyeHHs] TeHETUUHUX aJITOPUTMIB.

Jlirepatypa: [ 4,8]

Tema 6. Ilporpamui arentu B CIIIIP
[Ipu3HayeHHs 1 OCHOBHI XapaKTEPUCTUKH MporpaMHux arenrtiB. DSS Agent. Arenro-
OpIEHTOBAH1 CUCTEMU Ha MIAIPUEMCTBI.

Jlitepatypa: [ 1,3,5]

3microBuii moayJb 2. JloctynHe mporpamMHe 3a0e3nedeHHs AeiiTaMAlHIHTY

Tema 7. Poly Analyst. Mine Set — Bi3yaabHmii iHCTpyMeHT aHaJiTHKA.
Knowledge STUDIO. InTesiekTyajabHa Texnosoris Text Mining

Jlitepatypa: [2,4,10]

Tema 8. 3aco6u mryunoro inrenexkry B CIIIIP. Heiiponni Mmepe:xi

BusnayeHHss Ta eBOJIOLIS HEMPOHHUX MEpek. 3aCTOCYBAHHS HEUPOHHUX
MEPEK. MartemaTtuyHa ~ MOjelb IITYYHOTO HeWpoHHA. ApXiTeKkTypa
Helpomepexk.HaBuaHHs Ta BHUKOpPUCTaHHS HeWpomepexk. [oTroBe mporpamue
3abe3IeueHHs HeHpoMepek (HeHpOmaKeTH ).

Jlitepatypa: [ 1,3,5,6,10]

Tema 9. Heiiponni mepe:xi 3 TensorFlow.

Oyukii aktupailii. Ontumizatopu. 3roptkoBuii map. O6podka mpupoaHOi
moBH 3a gornoMororo RNN. CTBopeHHS irpoBoro reHeparopa.

Tema 10. MamunHHe HABYAHHS

Mammaae HaB4aHHs 3 Python. OcHoBH MamuHHOTO HaBYaHHS. TpeHyBaHHS Ta
TecTyBaHHs nanux. Kiacudikamis. [TobymoBa moxeni. Kmacrepuzamis. IlpuxoBani
Moaeni Mapkoga.

Tema 11. OcHoBui Texnosorii Big Data. CyuacHi inctpymenTn Data
Science

Xapaktepuctuka Big Data. Ipuxmamu 3amau Big Data. CywacHi TexHosorii
Big Data. IMTapangurma MapReduce. Ilmardhopma misi po3NOIIICHHX OOYHCIICHD
Hadoop.

bazoBi Bimomocti mpo Data Science. MeToau BUKOPHCTaHHS HAaBYAIBHOI
iHpopmarlii. MeToau 6araToMipHOTO PO3BIIYBAIBHOTO aHANI3y (6araToBUMIpHUN HE
rpagiyHuil Ta OaraToBUMIpHMI TrpadiuHuil). MeTpUKH OIIHKU SIKOCTI MOjeeH
MaITMHHOTO HaBYaHHI. METOo 1 POrHO3yBaHHSI.



4. CTpyKTYypa 32/JiKOBOIr0 KpeauTy TUCUUILIIHA «[HTe/IeKTyaJIbHUH aHAJI3

JTAHUX»

JAeHHa (popMa HABYAHHSA

neHHa opMa HaBYaHHS

KinbxicTs roany

Jlexuii

JlabopaTopHa
pobota

CPC

IPC

Tpeninr
KIII3

KontpomnbHi
3axoan

3mictoBuit Monyib 1. Jlefitamaitninr (DataMining) — 3acobu IHTENEKTYalIbHOTO aHANI3Y JAHUX Y

CIIITP
Tema 1. Po3BUTOK Ta MpU3Ha4Y€HHA 2 1 8 Yene
DataMining. OIHUTYBAHHSI/
TCCTYBAHHS
Tema 2. JlepeBo MeTO1iB 3 1 8 Vcne
nefTaMaiHiHTy OIHUTYBAHHSI/
TCCTYBAaHHS
Tema 3. 30epexeHi AaHi. 2 1 8 Vcue
JIMcTUIILOBAHI JaHi. OIHUTYBaHHs/
2 2 TECTYBaHHsA
Tema 4. XapakrepucTuka npoliecis 4 1 8 Yene
Ta aKTUBHOCTEH AeHTaMalHIHTY ONHUTYBAHHS/
TECTYBaHHs
Tema 5. T'eHeTnyHi aIropuT™MHU 4 1 10 Yene
OIHUTYBaHHS/
TECTYBaHHsA
Tewma 6. IIporpamui areatu B CIITTP 3 1 10 Ycue
OITUTYBaHHS/
TCCTYBaHHS
3micToBui MOAYINb 2. JlocTymHe mporpaMHe 3a0e3NedeHHs IeUTaMaiHIHTY
Tema 7. Poly Analyst. Mine Set — 2 2 10 Ycne
BI3yaJIbHUM IHCTPYMEHT aHATITHKA. OMHTYBAHHS/
Knowledge STUDIO. TeCTyBatHA
[nTenexTyanpHa TeXHOJOTIA TeXt
Mining
Tema 8. 3acoOu mrTydHoro 2 1 10 Yene
inrenexry B CIIIIP. OIIUTYBAHHSY/
Heiiponni mepexi TeCTyBaHmA
3 2
Tema 9. HeiiponHi mepexi 3 2 1 10 Yene
TensorFlow OIIUTYBaHHs!/
TECTYBaHHSI
Tema 10. MamvnHe HaBYaHHS 2 2 10 Veue
OITUTYBaHHS/
TECTYBaHHSI
Tema 11. OcHoBHi TexHosoTii Big 4 2 10 Ycue
Data. Cyuacui iHcTpymenTtn Data OMHUTYBAHHS/
SClence TECTYBaHHA
Pazom 30 14 102 5 4




KinbkicTs roauu
3a04yHa opMa HABYAHHS
Jlexuii | Jlaboparopna | CamocriitHa
pobota pobota

Tema 1. Po3Butok ta npusnauenus DataMining. 14
Tema 2. JlepeBo MeTOIB A€W TaMAHIHTY 10
Tema 3. XapakTepucTHKa MPOIECIB Ta aKTHBHOCTEN 2 10
JedTaMaifHIHTy
Tema 4. I'eHeTHYHI AITOPUTMH 1 20
Tema 5. Ilporpamui arentu B CITITP 10
Tema 6 Poly Analyst. Mine Set — Bi3yasibHUii IHCTPYMEHT
anamituka. Knowledge STUDIO. IurtenekryanbHa TEXHOIOTis 20
Text Mining 2
Tema 7. 3acoOu mryunoro inrenekty B CIIIIP. 20
HeiiponHi mepexi
Tema 8. Heiiponni mepexi 3 TensorFlow 9 i 10
Tema 9. MamunHe HaBUaHHS . 10
Tema 10. OcHoBHi TexHomorii Big Data. Cy4acHi iHCTpyMeHTH

. 2 24
Data Science

Pa3zom 8 2 138

5. TemaTuka NPpaKTUYHUX 3aHATH
IpakTuune 3ansarta Ne 1. (1 roa.)
Tema: IMousartsa IAJ]. Mogem DataMining.
Merta: O3natiomurtnch i3 IAJl, Moaensmu, 3uaTH iHTerpaitito DataMining i
OLAP.
[TutanHs 1151 0OTOBOPEHHS
1. Cratuctuuni Ta kibepHeTruHi MmeToau DataMining.

2. lurerpanis DataMining i OLAP
3. IHTenexTyaspHa (haza mporecy NPUUHSITTS PIlICHb.

Jliteparypa: 1, 4, 9,14.
IpakTuyne 3anarta Ne 2. (1 roxa.)
Tema: PolyAnalyst- cimeiicTBo mpoaykris DataMining
Merta: HaBuntnch npaktiaHo 3actocoByBatu [13 PolyAnalyst mis mammn
JOCIIHKeHbB ( 3T1THO BapiaHTy)
[TutanHs 5151 0OTOBOPEHHS:
1. Apxitektypa PolyAnalyst.

2. Mamunu gociimkens PolyAnalyst.

3. Ilinrpumka OLE DB for Data Mining.

Jlitepartypa: 1,8,15,21.
IIpakTryne 3anaTTa Ne 3. (1 roa.)

Tema: Meton “nearestneighbor. MipkyBannst 3a anajoriero. KiacrepHwii
aHami3

Merta: BuBuntn wmeton “nearestneighbor” i BMiTH NpPOBOAMTH KIIACTEPHUU



aHaniz 3acobamu PolyAnalyst.
[Tutanns ay1st 0OrOBOPEHHS:
1. IIporpamue 3a6e3neuenns CBR.

2. TIoHATTS KJIACTEPHOTO aHAII3Yy.
3. MipkyBaHHs 3a aHAJOTIELO.

Jlitepatypa:1,4,9,17,24.
Ipakruyne 3auarTa Ne 4. (1 rox.)
Tema :Kpoc-Tabynsiiis
Meta: 3HaTu TOHATTS KPOC-TaOyJsLii 1 BMITH OyyBaTH KPOC-TaOIHIIIO TPU
smivicuenHs [A/].
[TutanHs 1u1s1 OOTOBOPEHHS:
1.Bizyanizanis JaHuX.
2.JlepeBa pillieHb.
3. [Iporec mobymoBu kpoc-tadauili B Data Mining.
Jlitepatypa:3,4,9,18,22.
IIpakTuyne 3auarTa Ne 5. (2 roxa.)
Tema: Anaui3z ganux 3a gonomorox I3 Wizwhy
Mera: HaBuntrch anamizyBatu faHi 3a gonomororo Wizwhy
[TutanHs 111 OOTOBOPCHHS:
1. 3aBaHTa)XCHHS JaHHUX

HamamryBaHHs mapaMeTpiB
[TepenbauyBana 3MiHHA
XapaKTepUCTUKHU Pe3yIbTYIOUNX MPaBUII
[ina moMuIIKH

[TapameTpu BHBOY pE3yJIbTATIB
JloaTKOBI MapamMeTpy HaJIallTyBaHHS

3ammyck aHanizaropa

© ©o N o g &~ w N

[HTepIIpeTyIOUl pe3ynbTaTH
10.306epexeHHs pe3yabTaTiB

Jlitreparypa: 1,15,16,23.
IpakTuyne 3aHarTsa Ne 6. (2 roxa.)
Tema: JloctynHe mnporpamMHe 3a0€3MEUEHHS TEHETHYHHUX aJrOPUTMIB.
I'enetnuni anroputmu. ['enernyni ycragkysanas. GeneHunter 1.0
Meta: O3HallOMHTHCH 13 TOHSATTSAM TEHETHYHOTO AaITOPUTMY, IOCTYITHHUM
MporpaMHUM 3a0€3ICUCHHSIM TEeHETUYHUX alroputMmiB, makerom  Evolver 4.0,
[TutanHs 1y1st 0OTOBOPEHHS
1. Tlaker Evolver 4.0.

2. GeneHunter 1.0.



3. TloOynoBa reHeTUYHOTO aNropuT™My 3acobamu Matlab.

4. Jlirepatypa:4,9,13,17,20.

Ipakruyne 3auarTa Ne 7 (2 roa.)

Tema: OcuoBHi TexHosorii Big Data

Mera : O3HallOMUTHCH 13 TEXHOJOTISIME 1 TeHIeHIisMu pobotu 3 Big Data.
[Tutanns ajst 0OrOBOPEHHS:

1. Xapakrepuctuka Big Data.

2. puknanu 3agau Big Data.

3. CyuacHi TexnoJiorii Big Data.

4. IMapagurma MapReduce.

5. Ilnatdopma a1 po3noauieHux oounciaeHr Hadoop.

6. MeTronu 1 TeXHIKa aHATI3y BEIUKUX JTAHUX.
Jlitepatypa:2,3, 11, 17.

IpakTuyne 3auarta Ne 8. (2 roa.)

Tema: MamuHHe HaBYaHHS

Meta: O3HaOMUTHCH 13 TEXHOJIOTI€I0 MAIMHHOrO HaBuyaHHs 3 Python.
[TutanHs 111 OOTOBOPCHHS:

1. OcHOBHY MaNTMHHOTO HABYAHHSI.

2. TpeHnyBaHHS Ta TECTYBaHHS JIaHUX.

3. Knacudixarris.

4. IToOynoBa Mozemi.

5. Knacrepwusariis.

6. [IpuxoBani Mmojeni Mapkosa.
Jlitepatypa:3,12,19,22.

IpakTuyne 3anarTa Ne 9. (2 roa.)

Tema: Cyuacui inctpymentu Data Science

Merta: BuBuutu 6a30Bi Bimomocti mpo Data Science.

[MutanHus 111 OGroBOpPEHHS:

1. MeTonu BUKOpUCTaHHS HaBYaIbHO1 iH(OpMAITii.

2. Metoau GaraToMipHOTO PO3BiyBaJbHOrO aHamizy (0araToBHUMIpHUN HE
rpadiyHuii Ta 6araTOBUMIpHUMA rpadiaHmil).

3. MeTpuKH OIiHKH SIKOCT1 MOJICJICH MAIlITMHHOTO HAaBYaHHS.

4. MeTtonu nporHo3yBaHHs.
Jlitepatypa:14, 16, 17,21,24.

6. KommnjiekcHe mpakTU4He iHAMBiTyaJbHe 3aBIaHHSA
[anuBinyanbHe 3aBHaHHSA 3 JUCHUILUIIHM «IHTEIEKTyaabHHH aHAIN3 JaHUX)
BUKOHYETHCS CAMOCTIHHO KOKHUM CTYJACHTOM, a CaMe:
3aBmannas o KIII3:

1. BuBuuTE poboTry mporpamuoro npoaykry Poly Analyst ta inmmx
13 nns peanizaiiii 0OpaHOTO aNTOPUTMY.

2. Po3poOutm 3a momomororo makeriB  Poly Analyst Ta iHmmx



peanizanio BUOPAHOTO aJrOpPUTMY.
3. 3poOuTH MOPIBHAIBHY XapaKTEPUCTUKY PO3pOOJIEHOTO
QITOPUTMY 13 BUKOPUCTAHHAM PI3HUX IMPOrPAMHHUX IPOIYKTIB.

4. Hapectu mpukiaja MpakTUYHOI peanizaiii anropuTMiB JJIsl Pi3HOTO
I13.

5. 3poOUTH BUCHOBKH.

6. CTBOpUTH Ipe3eHTAL1I0 ISl 3aXUCTY 1HAUBIAYaTbHOTO 3aBIaHHS
[nnuBinyanbHe 3aBnaHHs OILiHIOETHCS 3a 100-0anpHOIO 1IKamo0. BukoHaHHS
1HAUBIIYaJbHOTO 3aBJaHHS € OJHUM 13 000B’I3KOBUX CKJIQJIOBUX MOJIYJIIB 3aJ1IKOBOTO
KPEIUTY 3 IUCHUIUTIHU «|HTENeKTyaIbHUN aHaJl3 TaHUX).

7. CamocrTiiiHa po0oTta

Krnacu npotuieciB neitaMaifHIHTy: BIIKPUTTSA

Kiacu nporieciB aefiTaMaifHIHTY: aHaJi3 aHOMAJIiH.

[onsTTs knacudikamii B IA]]

Acomiamig B IAJ]

YnopsaakyBanus B [A]]

[Iporuo3yBanns B [A/]

Knacudikariiine nepeso meroais DataMining

36epesxeHi nani. JucTriiboBaHi qaHi

. MipkyBaHHs 3a aHaJoriero B [A]]

10 [Iporpamue 3a6e3neuenns CBR

11.Jloriuni MeTou (TIXOJIH)

12. HeuiTki 3anuTH 1 aHaJi34

13. Cxema BUKOpPHCTAHHS MIPaBUJI IHAYKIIT B CUCTEMI JeHTaMalHIHTY

14. baratoBuMipHU# IHIUKATUBHHUMN aHAI3

15. ApxiTeKkTypa CUCTEeMH 0araTOBUMIPHOTO IHTEJICKTYJIbHOTO aHaJI3y
TAHUX

16. Kimacudikarris TexHoaoriuHuX MetoiB 1AJ]

17. Knowledge STUDIO — HoBa Bepcis aeiTaMaiHiHTy

18. TlpenMeTHO-OpIEHTOBAaH AaHATITHYHI CUCTEMHU

19. Meron ,,HalOamxK90ro0 cycina”

20. KpuTtepii olliHKY iICHYIOYHX TPOayKTiB [A]]

21. TIoHSTTSI TEHETUYHUX AJTOPUTMIB

22. EBouroriiiine mporpaMyBaHHs

23. Mopymi njist mo0y10BH YHCIIOBUX MOJEICH 1 TPOTHO3Y YUCIOBUX
sminauX B Poly Analyst

24. 3acrocyBanns Data Science, Big Data, Data Mining B 6i3Heci

25. TIoHSTTS KpayICOPCHHT

26. Metoau 1 TeXHIKa aHATI3y BEIMKUX JaHUX

27.Heitponni mepexi 3 TensorFlow.

28. DyHKIIIT akTHBAIIiT
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29.. 3ropTKoOBHil 112

30.06pobka npupoaHoi MOBH 3a gornoMororo RNN

31. CTBOpEHHS IrpOBOro reHepaTopa.

32.MamvHHe HaBYaHHS

33.MarmmnHe HaB4aHHs 3 Python

34. TpenyBaHHS Ta TECTYBaHHS JaHUX

35.IIpuxoBani moneni Mapkosa.

36.0OcnoBHi Texnoiorii Big Data

37.CyuacHi inctpymentu Data Science

38. Xapaxkrepuctuka Big Data

39.Ipuxmnaau 3a1a4u Big Data

40.Tapagurma MapReduce

41.TTnatdopma as posnoaiicHux oduuciaens Hadoop.

42.ba3osi Bimomocti po Data Science

43.MeToau BUKOpPUCTaHHS HaBYaIbHOI iHPOopMalii

44 Metoau 6araTtoMipHOTro po3BilyBaJbHOTO aHaNi3y (0araToBUMIpHUIA HE
rpadiuHmii Ta 6araTOBUMIpHUN TpaQIUHMIL).

45.MeTpuKH OLIHKU SKOCTI MOJIEJICH MallTMHHOTO HaBYaHHS.

46.3aco6u mtyunoro intenekry B CIIIIP. Heitponni Mepexi

47.Bu3HaueHHs Ta €BOJIIOIIS HEUPOHHUX MEPEK.

48. 3acTocyBaHHS HEUPOHHUX MEPEK.

49.MaremaTHuHa MOJI€Nb IITYYHOIO HEHPOHHA. APXITEKTypa HEHpoMepex.

50.HaBuyanHs Ta BUKOpHUCTaHHs HelpoMmepex. I[oToBe mporpamue
3a0e3neyeHHs! HelpoMepex (HelpomakeTH).

8. Tpeninr i3 nucuumIiHg « [HTEJeKTyaJbHUI aHAJI3 TAHUX»

Tematuka: Text Mining B cucTeMi YIpaBIiHHS 3HAHHSAMH
[Topsanok npoBeneHHS:
TexHoOT1s aHaII3y TEKCTY

CtpykTypyBaHHS Ta po30ip TEKCTy

Ornrc mpo6yiemMu Ta BapiaHT BUPIIICHHS 3aBIaHHS
Text Mining muist aHamizy HECTPYKTYPOBaHUX JTAaHUX
[Tomyk, BUTAT, aHAII3

3acTocyBaHHS MOIIYKOBUX CUCTEM

No ok wbhE

ABToMaTm3amis g00yBaHHS iH(oOpMarlii Ta aBTOMATH3AIisS AHATITHIHUX
[pouenyp

8. OcHoBHi TexHoorii Text Mining

Q. [lepcriekTuBH po3BUTKY TexHOsOr1d TM

10. Ilakertw pimens Text Miming

11. Tlpukman po6otu 3 Text Analysis y nmporpamaoMy npoaykti PolyAnalyst

Jliteparypa: 1, 4, 8, 9,14, 20,24.



9. 3aco0m OUIHIOBAHHSA TA METOAM AEMOHCTPYBAHHSA Pe3y/bTaTiB HABYAHHSA

Y mpoueci

BUBYEHHS JIUCILUILIIHA

«lHTEeNneKTyanpHUN aHami3 JaHUX»

BUKOPHUCTOBYIOTHCSl HACTYIHI 3acOOM OLIHIOBAHHS Ta METOAU JAEMOHCTPYBAHHS

pe3yabTaTiB HABYAHHS:

- TIOTOYHE ONUTYBAHHS;
- 3aJIIKOBE MOJIyJIbHE TECTYBAHHS Ta ONUTYBAHHS;

- pedepary;

- Mpe3eHTalli pe3ysIbTaTiB BAKOHAHHS 3aBJ/laHb;
- ouiHroBaHHs pe3yibraTiB KIII3;
- PeKTOpChKa KOHTPOJIbHA POOOTa;

- TPEHIHTH;
- 3aJK.

10. KpuTepii, GopMH NOTOYHOI0 TAa MiICYMKOBOI0 KOHTPOJIIO
[TincymkoBuii 6an (3a 100-0anpHOIO MIKAIO0) 3 JUCHUIUTIHA «[HTEIeKTyaIbHU I
aHaJi3 JJaHUX» BU3HAYAETHCA SK CEPeHbO3BaKEHA BEJIMYMHA, 3aJIC)KHO BiJ MUTOMOT
Baru KOXKHO1 CKJIaJIOBO1 3aJIIKOBOT'O KPEIUTY:

3anikoBHi 3anikoBuil 3anikoBuil PazoMm
MOyJb 1 MOJyJIb 2 MOJTyJIb 3
(PKP) (KITI3)
30% 40% 30% 100 %
Buxonanus Bukxonanus Buxonanus
J1abopaTOpHUX POOIT nabopaTopHHUX POOIT 3aBJaHb M 4Yac
(6 pobir o 10 GamiB — (6 pobir o 10 GamiB — TpeHinry (20 6aiB)
60 Gais) 60 Gais) Hancanns Ta 100
Hammcannas moaynbHOT Hanwucanns pekropeskoi | 3axucr KITI3 (80
po6otu — 40 6anis KOHTPOJIBHOT pOoOOTH — OatiB)
40 GaniB
IlIkaja ouiHIOBAHHSA:
3a mIKajIor 3a HalOHAIILHOO 3a mxkanorw ECTS
3YHY IIKAJIOIO

90-100 BIIMIHHO A (BiTMIHHO)

85-89 noope B (myxe nobpe)

75-84 C (mo6pe)

65-74 3aJ0BLUIBHO D (3a10BUIBHO)

60-64 E (mocraTHbO)

35-59 HE3aI0BUILHO FX (HE3aT0BUIBHO 3 MOKJIUBICTIO

MTOBTOPHOT'O CKJIAJIAHHS )
1-34 F (He3amoBinbHO 3 000B’SI3KOBUM MOBTOPHUM
KypcoMm)

11. IncTpymeHTH, 00JIaJHAHHA Ta MPOrpaMHe 3a0e3NeYeHHs, BAKOPUCTAHHA
SIKUX Nepeadavyac HaBYAJbHA TUCIHHUILIIHA

HaiimenyBanns

Howmep temu




1. MynbTUMETIHHHANA TIPOSKTOP 1-11

2. [poexuiitauii expan 1-11

3. Komynikaniitne nporpamue 3abe3neuenss (Internet Explorer, 1-11

Google Chrome, Firefox)
4. Omnepariitna cucrema Windows, HasiBHICTh IOCTYITY 10 MEPEXi 1-11
Internet
[TepcoHanpHi KOMIT OTEpH 1-11
Komynikarriiiae nmporpamue 3abe3neueHns (Zoom) st 1-11
MIPOBEJICHHS 3aHATh y PEXKUMI OHJIAHH (32 HEOOX1THOCTI)
1. Kowmymnikariiiina HaBuanbHa miaargopma (Moodle) s opranizanii 1-11
JUCTAHLIHHOTO HaBYaHHS (32 HEOOX1THOCT1)
8. bazoBe nporpamue 3a0e3neuennst Microsoft Office 1-11
9 CrnemianizoBaHe nporpamue 3ade3neuenns Poly Analyst, Text 1-11
Mining, Wizwhy, Deductor , moBa nporpamyBanus C++,
Python, Matlab.
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13.Pierre Baldi and Segren Brunak. Chapter 6. Neural networks: applications. In
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